
1 Modelo Lineal de variables Instrumentales
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Entonces podemos ver a la ecracion 4 como el signiente sistema lineal

Caso 1 Identification Exacta
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entonces la matriz E Li Xi es kXK wadrada Adema's si
la matriz es positive definide la podemos invertir y solucionar
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Entonces para que Elixi no tenga rango completo debe ser
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To debe tener rango incompleto

Es decir para que el modelo este identificado debe ourris que
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Caso 2 Sobreidentification
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donde EZiXi no es wadreda por lo que no podemos
invertiole

incluso si Elixi tiene rango complete 0
Podemos premultiplicar une neue matriz Wex que es
simetrica y positive definida
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A esta Ultima forma de resolver el silteme lineal se le
Mama una inversa generalizade GMM metodode momentos generdizado

La idea detras es que teremo mas variables exogenes like
que parametro de interes kitka Por ello podemos usar distintas

combinaciones de variables exosenes pera identificar et coeficiente J
La matriz W representa las distintas former de combiner
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Reemplazando Xi por Xi en la primera etapa y estimendo por
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Finalmente hemos mostrado que
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1 3 Regimen de Varios IV

Sinperder generalidad consideremos que no hay controles Xzi de
manera que nuestro estimedor de dos etapas se we asé
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La manera en que podemos modeler el hecho de que hay
varios instrumentosdado el tamanomuestral es poniendo la
signicate condition

its mentos α E 0,1 wando n 00
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Es una matriz simétrica y real por lo que admite una
descomposition espectral
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Por lo que tenemos

P2 ii 12 2 Li A estos se les conoce como
statistical leverages y contenen

information super relevante sobre

la multicolineerided Sus valores

estan entre 0 y 1
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Entonses noten que ee leverage promedio

In P2 a α E oil en vesde irse hacia cero

ESdecir normalmente una Sola observation no es my influgente en la projection 5 pero
wando In α entonces sit hay observaciones que se montienen fuentemente inflyentes



Regresando al modelo
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Es decir hay un sesgo asintotico que le mantione por el hecho de

que el de variables instrumentates crezca


